Теми за курсови работи по „Извличане на закономерности от данни”
1. Клъстеризация чрез разделяне: алгоритми k-Means, k-Modes, k-Prototypes и Bisecting k-Means. 

     Параметрите на алгоритмите са:

k – броя на клъстери


d(*.*) – функция на разстояние

      Е – критерий за избор на клъстера за разделяне (за bisecting k-Means).
     Литература: Лекция 6.

2. Йерархична клъстеризация:  алгоритми за агломеративна клъстеризация.


Параметрите на алгоритъма са:

     d(*.*) – функция на разстояние между точките
     D(*,*) – функция на разстояние между клъстери

      S – критерий за спиране


Литература: Лекция 6, 8.

3. Клъстеризация чрез използване на представители: базовия алгоритъм на CURE.


Параметри на алгоритъма са:


k – броя на клъстери


d(*.*) – функция на разстояние

c – брой на представителни обекти в клъстера

      α – фактор на свиване


Литература: Лекция 6.

S. Guha, R. Rasogi and K. Shim. CURE: An Efficiaent Clustering Algorithm for 
Large Databases. In: Proc. of 1998 ACM-SIGMOD Int. Conf. on Management of Data, 
p. 73-84, ACM Press, Hune 1998.

4. Клъстеризация, базирана на плътността: алгоритъм DBSCAN
Параметри на алгоритъма:

Eps – размер на околността

MinPts – минимален брой на точки в околността

d(*.*) – функция на разстояние

Литература: Лекция 7.

M. Ester, h-p Kriegel, J. Sander and X. Xu. A Density-based Algorithm for Discovering 
Clusters in Large  Spatial  Databases with Noise. In: Proc. of the 2nd Int. Conf. on 
Knowledge Discovery and Data Mining. Pp.  226-231, Portland, Oregon, August 1996, 
AAAI Press.

5. Клъстеризация, базирана на плътността: алгоритъм DENCLUE
     Параметри на алгоритъма:
     F(x) – функция на влияние

      ( - размер на околността на функцията на влияние


( - прагът на шума
Литература: Лекция 7.


A. Hinneburg and D. Keim. An Efficient Approach to Clustering in Large Multimedia 
Databases with Noise. In: Proc. of the 4th Int. Conf. on Knowledge Discovery and Data 
Mining, pp. 58-65, New Your City, August, 1998, AAAI Press.
6. Клъстеризация, базирана на SNN-плътността (SNN +  DBSCAN)

Параметри на алгоритъма:

K – брой на най-близки съседи

d(*.*) – функция на разстояние
Eps – размер на околността

MinPts – минимален брой на точки в околността

 Литература: Лекция 7.
M. Ester, h-p Kriegel, J. Sander and X. Xu. A Density-based Algorithm for Discovering 
Clusters in Large  Spatial  Databases with Noise. In: Proc. of the 2nd Int. Conf. on 
Knowledge Discovery and Data Mining. Pp.  226-231, Portland, Oregon, August 1996, 
AAAI Press.

L. Ertoz, M. Steinbach and V. Kumar. A New Shared Nearest Neighbor Clustering 
Algorithm and Ist Applications. In: Workshop on Clustering High Dimensional Data 
and its Applications. Proc. of text Mine’01, 1st SIAM Int. Conf. on Data Mining. 
Chicago, Il, USA, 2001.
L. Ertoz, M. Steinbach and V. Kumar. Finding Clusters of Different Sizes, Shapes, and 
Densities in Noisy, High Dimensional Data. In: Proc. of the 2003 SIAM Int. Conf. on 
Data Mining, San Francisco, May 2003, SIAM.
7. Визуализация на клъстери и оценка на клъстеризация. 
  Параметри: различни критерии за оценка на клъстеризация и методи за 
визуализация.

Литература: Лекция 8

